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ABSTRAK

Media sosial YouTube menjadi platform utama bagi masyarakat untuk
menyuarakan opini terkait peristiwa politik, seperti Demo DPR RI 2025. Volume
komentar yang masif memerlukan analisis sentimen otomatis untuk memahami
opini publik. Penelitian ini bertujuan untuk membandingkan kinerja algoritma
Support Vector Machine (SVM) dan Naive Bayes (NB) dalam mengklasifikasikan
sentimen komentar tersebut ke dalam tiga kelas: Positif, Negatif, dan Netral. Data
dikumpulkan dari tiga video YouTube terkait demo menggunakan YouTube Data
API v3, menghasilkan 18.973 komentar unik setelah pra-pengolahan yang dilabeli
menggunakan metode Lexicon-Based (InSet). Fitur diekstraksi menggunakan
CountVectorizer (Bag-of-Words) dan data dibagi dengan rasio 80:20. Optimasi
model dilakukan melalui Hyperparameter Tuning dengan GridSearchCV. Hasil
analisis menunjukkan dominasi sentimen Negatif sebesar 40,34%. Pada pengujian
klasifikasi, SVM dengan parameter terbaik (kernel ‘linear' dan C=10) berhasil
mencapai akurasi tertinggi sebesar 90,17%. Kinerja ini secara signifikan
mengungguli Naive Bayes (alpha=0.5) yang hanya mencapai akurasi 66,14%.
Kesimpulannya, SVM terbukti sebagai model yang lebih superior dan andal untuk
klasifikasi sentimen pada dataset komentar politik berbahasa Indonesia yang
berdimensi tinggi.

Kata Kunci : Analisis Sentimen, Support Vector Machine, Naive Bayes, Komentar
YouTube, Demo DPR RI 2025.
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ABSTRACT

YouTube serves as a primary social media platform for the public to voice
opinions regarding political events, such as the 2025 DPR RI Demonstration. The
massive volume of comments necessitates automated sentiment analysis to
comprehend public opinion. This study aims to compare the performance of
Support Vector Machine (SVM) and Naive Bayes (NB) algorithms in classifying
comment sentiments into three classes: Positive, Negative, and Neutral. Data was
collected from three demonstration-related YouTube videos using the YouTube
Data API v3, resulting in 18,973 unique comments after preprocessing, which were
labeled using the Lexicon-Based method (InSet). Features were extracted using
CountVectorizer (Bag-of-Words), and the data was split into an 80:20 ratio. Model
optimization was performed through Hyperparameter Tuning using GridSearchCV.
Descriptive analysis results indicated a dominance of Negative sentiment at
40.34%. In classification testing, SVM with the best parameters (‘linear' kernel and
C=10) achieved the highest accuracy of 90.17%. This performance significantly
outperformed Naive Bayes (alpha=0.5), which only attained an accuracy of
66.14%. In conclusion, SVM proved to be a superior and reliable model for
sentiment classification on high-dimensional Indonesian political comment
datasets.

Keywords : Sentiment Analysis, Support Vector Machine, Naive Bayes, YouTube
Comments, 2025 DPR RI Demonstration.
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